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RESUMEN

En este trabajo se construyen una serie de modelos econométricos para modelizar la de-
manda turistica, con ¢l objeto de conocer como inciden las variables econémicas en la misma. Asi,
si se conocen los diferentes efectos directos o netos y el signo de los mismos, de inmediato las em-
presas turisticas podrédn actuar provocando, mediante la adecuada accién estratégica, una mejora de
su posicion competitiva en el mercado turistico en el que compiten o desean competir. Para la esti-
macidn de la relacién a largo plazo se ha utilizado la metodologia de Johansen y, una vez obtenida
la relacién de cointegracion, hemos procedido a la estimacién del modelo de correccidn del error.
En concreto, los datos que se han utilizado han sido los correspondientes a la demanda turistica de
la provincia de Jaén procedente de Alemania. Los resultados ponen de manifiesto la alta sensibili-
dad que los turistas alemanes presentan a las variables de tipo econémico, lo que nos podria indicar
que se trata de un turismo de bajo poder adquisitivo.

PALABRAS CLAVE: Estrategia competitiva, Turismo, Cointegracién, Mecanismo de correccién
del error.

1. INTRODUCCION

En este trabajo pretendemos utilizar los planteamientos de la Teoria de la Cointegracién
para construir una serie de modelos que nos permitan conocer como inciden en la demanda
turistica de una zona o regién las variables econémicas que la configuran.

Para conseguir este objetivo nos basaremos en los desarrollos, tanto tedricos como em-
piricos, aportados por diversos autores en el dmbito de la modelizacién de la demanda turistica
(Esteban Talaya, 1987, 1993; Espasa et al., 1990; Witt, 1980, 1990; Witt y Martin, 1987a,
1987b; Smeral y Witt, 1996; etc.), dindonos, en particular, una idea bastante aproximada de las
variables que debemos utilizar para nuestro estudio analitico.

La metodologia analitica que aplicaremos serd la econométrica por las siguientes razones:

1%.- Porque los modelos econométricos presentan la ventaja de que tienen en cuenta ex-
plicitamente el impacto que sobre la demanda turistica tienen los cambios en las variables
explicativas.

2%.- Porque los modelos econométricos proporcionan varias medidas estadisticas sobre
la significacién y precision de las ecuaciones de prediccion,

3.« Porque el andlisis econométrico es el mas utilizado por los investigadores para la
modelizacién en el contexto turistico.

En concreto, utilizaremos los recientes avances producidos en el contexto econométrico
referentes a la Teorfa de la Cointegracion.
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El motivo de la eleccién de las técnicas de cointegracion para la modelizacion de la de-
manda turistica, se encuentra en que los modelos econométricos tradicionales ignoran que la
mayoria de las series econémicas no son estacionarias, lo cual invalida los resultados correspon-
dientes a la distribucién de los estimadores y crea problemas tales como el de las regresiones
espurias'. El andlisis de cointegracién permite detectar si existe la posibilidad de obtener estima-
ciones correctas, es decir, libres de resultados espurios, de los pardmetros que definen las relacio-
nes entre dos o mds variables, tanto a corto como a largo plazo.

Una de las caracteristicas importantes de los sistemas formados por variables cointegra-
das es que admiten la formulacién en términos de un Modelo de Mecanismo de Correccién del
Error, cuya expresion general es la siguiente:

AY, =o*(L)AY,, +B(L)AX, —a[Y,, -gX ., J+a,.

Como se observa, este modelo es una formulacion estacionaria de variables no estacio-
narias que hace uso de la restriccién a largo plazo que liga a esas variables por el hecho de
estar cointegradas, poniendo de manifiesto que cuando hay mds de una variable y existe coin-
tegracion, la transformacién estacionaria no se logra diferenciando, sino que requiere la inclu-
sién del término de correccién del error junto con términos en diferencias (Espasa y Cancelo,
1993, p. 232). El mecanismo de correccion del error sirve para poner de manifiesto que en la
evolucién de la variable Y existe una trayectoria a largo plazo y una dindmica transitoria sin

efecto a largo plazo (recogida en AY , AX| y el mecanismo de correccién del error).

Por tanto, los modelos de mecanismo de correccién del error permiten modelizar tanto
las relaciones de largo plazo como la dindmica a corto de las variables. La denominacién de
modelo de correccién del error se debe a la especificacién del modelo, en donde las desviacio-
nes de la relacion a largo plazo entre los niveles de las variables funcionan como un mecanis-
mo que impulsa a los cambios de las variables a acercarse a su nivel de equilibrio cuando se
han alejado de éste, es decir, corrigen los errores de desequilibrio de periodos anteriores de
forma gradual.

Para estimar los modelos econométricos deseados, utilizaremos la metodologia de Jo-
hansen (1988, 1995), junto con la metodologia “general to specific” de Hendry (1986) sobre
un modelo VAR con mecanismo de correccién del error.

El primer paso para desarrollar nuestro andlisis es la identificacién de las variables que
configuran la demanda turistica. De la revision de la literatura existente sobre el tema y de la
experiencia acumulada por la Secretaria de Estado de Turismo, parece aceptarse, con cardcter
general, que son las variables representativas de la renta y de los precios las que configuran el
comportamiento de esta demanda™*“*“. En nuestro caso hemos utilizado datos correspondien-
tes a la demanda turistica de la provincia de Jaén procedente de Alemania.

Hemos de decir que la metodologia que utilizaremos constituye una de las primeras
aproximaciones al estudio de la modelizacién de la demanda turistica a nivel provincial me-

diante técnicas de cointegracién.

La pauta a seguir para modelizar la demanda turistica de la provincia de Jaén procedente
de Alemania serd la siguiente (Aznar y Trivez, 1993) :
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1°.- Caracterizacién individual de las series: se tratard de identificar las pautas de com-
portamiento seguidas por cada una de las series utilizadas. En concreto, analizaremos la pre-
sencia de componentes tendenciales y estacionales (test de Daniel y de Kruskal-Wallis) y efec-
tuaremos un andlisis de la estacionariedad de las series (test de Dickey-Fuller) para evitar acep-
tar como vilidas relaciones de tipo espurio.

2°.- Elaboracién de modelos econométricos: la estrategia de modelizacién que vamos a
seguir se inicia con la utilizacién del enfoque de maxima verosimilitud de Johansen (1995)
para localizar las posibles combinaciones lineales estacionarias existentes entre las variables
(relaciones de cointegracion). El paso siguiente consiste en la estimacion del proceso dindmico
de ajuste a esa relacién de equilibrio a largo plazo, en forma de un modelo de mecanismo de
correcci6n del error.

Una vez determinado el modelo, procederemos a efectuar una serie de contrastes de
hipétesis sobre los pardmetros del mismo y, con posterioridad, comprobaremos si se cumplen
las propiedades deseables de los residuos del modelo. Por iiltimo, analizaremos la estabilidad
de la especificacién dindmica calculada.

La variable dependiente utilizada, a pesar de los problemas que su construccién plantea,
ha sido el nimero de visitantes entrados en la provincia de Jaén procedentes de Alemania, pues
se considera que esta variable es la que mejor recoge la demanda turistica (Espasa et. al., 1990,
p. 8). Para esta variable se especificardn los modelos finales estimados, omitiéndose pues todo
el proceso por el que se han ido rechazando algunas variables. El motivo de estos cambios se
debe, principalmente, a que algunos modelos han resultado inadecuados al no alcanzar valores
o significados aceptables en términos estadisticos o econémicos.

Destacamos el hecho de que sélo hemos utilizado desfases temporales para el nimero

de visitantes, pues la experiencia empirica demuestra que este tipo de modelo es el mds repre-
» 7.8.9
sentativo .

Una vez que los modelos se han aceptado como representativos al cumplir un conjunto
de hipétesis, tests y coeficientes de garantia que aseguren su bondad, podremos utilizarlos con
fines informativos y como base para la aplicacién de medidas de diversa indole: precios (justi-
ficacién o no de las politicas de promocion y publicidad), adaptaciones a los movimientos de la
oferta, politicas de mejoramiento de las instalaciones (aprovechando variaciones en los com-
portamientos de la demanda), etc., de manera que sea posible alcanzar un modelo de desarrollo
turistico sostenido a largo plazo.

2. CARACTERIZACION INDIVIDUAL DE LAS SERIES

Para explicar la demanda turistica, las variables que consideraremos son series temporales de
cardcter mensual, que abarcan el periodo comprendido entre enero de 1990 y diciembre de 1997.

Como variable dependiente y representativa de la demanda turistica procedente de Ale-
mania, utilizaremos el niimero de viajeros en establecimientos hoteleros de la provincia de Jaén
procedentes de dicho pais (VISALE).

Como posibles variables explicativas de la demanda consideraremos las siguientes:
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- IMALE: Tipo de Cambio del marco expresado en pesetas.

- PIBALE: Producto Interior Bruto de Alemania.

- IPCALE: Indice de Precios al Consumo alemén.

- IPCESP: Indice de Precios al Consumo espaiiol.

- PREL: Indice de Precios Relativos de los pafses desarrollados.

- TCE: Tipo de Cambio Efectivo Real de los paises desarrollados.

- TOTMEALE: Totalidad de turistas entrados en la provincia de Jaén, con excepcién de
los alemanes.

cuya caracterizacién resumimos en la siguiente tabla:

Tabla 1. Caracterizacién Individual de las series

Presencia de Presencia de Otden dé

componente componente | . e 12

estacional” tendencial” | cEracion
VISALE Si No Cero
IMALE No Si Uno
PIBALE No Si Uno
IPCALE No Si Uno
PREL No Si Uno
TCE No Si Uno
TOTMEALE Si No Cero

3. CONJUNTO DE MODELOS PLAUSIBLES

Tras la caracterizacién de las series temporales utilizadas, pasamos a la estimacién de la
funcién de demanda turistica.

Para la estimaci6n de la relacién a largo plazo (relacién de cointegracién) utilizaremos,
como se ha adelantado, la metodologia de Johansen, mientras que para construir el modelo dina-
mico utilizaremos el procedimiento “general-to-specific” de Hendry" sobre un modelo VAR con
mecanismo de correccion del error. Es decir, estudiaremos los casos para los que exista una rela-
cién de cointegracién entre las variables consideradas, construyendo a continuacién el modelo
dindmico de correccién del error para la demanda turistica procedente de Alemania. En tltimo
lugar, realizaremos un andlisis de la estabilidad de la especificacién dindmica encontrada.

Los modelos plausibles estimados son los tres siguientes:

MODELO I

El test de cointegracién de Johansen refleja la existencia de una relacién de cointegra-
cién entre las variables VISALE, IPCALE, PREL y TCE y, como variables exégenas’,
VISALE(-12), TOTMEALE(-12) y D(IPCESP)". Los resultados obtenidos se reflejan en el
siguiente cuadro:
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Tabla 2. Test de Cointegracién de Johansen

Asumimos la no existencia de tendencia determinista en los datos.
Variables end6genas: VISALE, IPCALE, PREL, TCE
Variables ex6genas: VISALE(-12), TOTMEALE(-12), D(IPCESP)

Retardos: 3
Ratio de Valor critico Valor critico Hipotedls sobre el
Valores propios e n° de relaciones
verosimilitud al 5% al 1% = 2
de cointegracién
0.571455 90.73496 39.89 45.58 Ninguna **
0.144358 19.55672 2431 29.75 Como méximo 1
0.060386 6.460878 12.53 16.31 Como médximo 2
0.014523 1.228884 3.84 6.51 Como méaximo 3

(*) y (*#*) denota rechazo de la hipétesis al nivel de significacion del 5% y1% respectivamente.
El test L.R. indica una relacién de cointegracién al nivel de significacién del 5%
Coeficientes de cointegracién normalizados'®

VISALE IPCALE PREL TCE
1.000000 -22.82396 19.63057 2.990915
(16.3798) (20.8840) (5.07804)

de manera que hemos obtenido la relacién de cointegracién siguiente:

VISALE =22.82 - IPCALE - 19.63 - PREL —2.99 - TCE

A partir de esta relacién a largo plazo, se deduce que un aumento del IPC alemén pro-

voca un incremento del niimero de turistas alemanes que llegan a la provincia de Jaén. Por otro
lado, y como era de esperar, un aumento en las variables PREL y TCE origina una disminucién
en el niimero de turistas de esta nacionalidad que eligen Jaén como destino turistico.

Una vez encontrada la ecuacién de demanda turistica a largo plazo, pasamos a construir el
modelo dindmico para dicha demanda en el corto plazo. Comenzamos estimando un modelo
dindmico de correccién del error bastante general, partiendo de polinomios de retardos de orden
tres en las variables enddgenas. Siguiendo la metodologia de lo general a lo especifico, se fueron
eliminando aquellos regresores que no resultaron significativos, llegando al siguiente modelo:

Tabla 3

D(VISALE)=C(1) + C(2)*D(VISALE(-1)) + C(3)*D(VISALE(-2)}+
+ C(4y*D(VISALE(-3)) + C(5)*D(IPCALE(-2)) + C(6)*[VISALE
(-1) - 22.82*TPCALE(-1) + 19.6*PREL(-1) + 2.99*TCE(-1)] +
+C(7T)*VISALE(-12) + C(8)*TOTMEALE(-12)

Coeficiente | Error Std. | Estadistico t Prob.
C() 21.59393 82.40600 0.262043 0.7940
C(2) 0.516045 0.120553 4.280656 0.0001
C(3) 0.265459 0.108386 2.449204 0.0166
C4) 0.185561 0.090830 2.042949 0.0445
C(5) 169.4248 89.89422 1.884713 0.0633
C(6) -1.336128 0.152763 -8.746422 0.0000
C(7) 0.339546 0.091392 3.715284 0.0004
C(8) 0.109100 0.029281 3.725937 0.0004
R 0.702838 | Estadistico F 25.67896
R’ajustado 0.675468 | Prob. Estadistico F 0.00000
Durbin-Watson  2.064190
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- Contraste de Autocorrelacién: para comprobar la ausencia de autocorrelacién en los resi-
duos de este modelo utilizaremos el test de Breusch-Godfrey. Preferimos este test frente al habi-
tual “h de Durbin”, utilizado cuando en el modelo se incluye la variable dependiente retardada, ya
que éste estd limitado al caso de autocorrelacién de primer orden. El test de Breusch-Godfrey
puede utilizarse en un contexto en donde las perturbaciones sigan un proceso ARMA general, y
es una de las aplicaciones mas conocidas del criterio general de los multiplicadores de Lagrange.

El estadistico utilizado en el contraste (LM =T - RE} ) se distribuye bajo la hipdtesis nula

como una y, en donde r representa el nimero de retardos considerados. Como es habitual, la
regla de decisién serd: rechazar la hipétesis nula (H,: ausencia de correlacién de orden r en los
residuos) cuando el valor del estadistico sea superior al valor critico correspondiente a una xf :

En nuestro caso hemos realizados cdlculos para retardos desde orden uno hasta cuatro,
incluyendo también un retardo de orden doce. Los resultados obtenidos son los siguientes:

Tabla 4. Test de Breusch-Godfrey

LM Valores criticos al 5%
LM1=0.245949 3.84
LM2=0.250084 5.99
LM3=2.128405 7.81
LM4=2.205474 9.49
LMI12=18.51851 21.03

Por lo tanto, podemos concluir afirmando la ausencia de autocorrelacion a un nivel de
significacién del 5%.

- Contraste de Heteroscedasticidad: utilizaremos los contrastes ARCH y de White. El
estadistico ARCH se distribuye bajo la hipétesis nula H, de ausencia de heteroscedasticidad

como una ¥ ,3 , ya que para nuestro modelo resulta ser ARCH=0.194 y el valor critico 3.84, no
podriamos rechazar H,, de manera que el modelo es homosceddstico.

Esta afirmacién la corroboraremos utilizando el test de heteroscedasticidad de White.
En éste, el estadistico se distribuye segtin una ¥* cuyo niimero de grados de libertad viene de-
terminado por el mimero de regresores incluidos en la regresion (en nuestro caso 69, pues utili-
zamos el test de White en su versién con términos cruzados). El valor del estadistico resulta ser
68.2, mientras que el valor critico al 5% es 90.53, por lo tanto, no rechazamos la hipétesis nula
de ausencia de heteroscedasticidad.

- Contraste de Estabilidad Estructural: los contrastes habitualmente utilizados para re-
solver esta cuestion son el Test de Estabilidad de Chow y los Tests de Estimacién Recursiva y
de Estabilidad Estructural.

Nosotros nos limitaremos a aplicar el Test de Estimacién Recursiva pues, a priori, no
tenemos sospecha de la existencia de cambio estructural en un momento concreto del tiempo,
sino que mds bien tratamos de comprobar que no existe una modificacién gradual de los valo-
res de los parametros.
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Si analizamos los graficos correspondientes a las estimaciones recursivas de los coefi-
cientes del modelo, deducimos la existencia de estabilidad estructural en los mismos.

Grifico 1. Coeficientes Recursivos
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En los gréficos 2 y 3 se representan las series CUSUM y CUSUMQ), respectivamente; ob-
servandose que, para una banda de significacion del 5%, tampoco presentan signos de inestabilidad.

Gréfico 2. CUSUM
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En el grifico 4 se representan los residuos recursivos. También en este caso se observa
estabilidad estructural en los mismos, a pesar de que existen tres desviaciones significativas de
cero; pero, como podemos comprobar, no es la ténica general y ocurren de forma esporddica y
asistematica.
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Grafico 4. Residuos Recursivos £2S.E.
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- Comentarios al modelo: una vez que hemos comprobado que todos los diagndsticos
del modelo estimado resultan satisfactorios, procederemos a comentar los valores obtenidos en
el mismo.

De la relacién a largo plazo, observamos que el efecto directo o neto existente entre el
mimero de turistas que llegan a la provincia de Jaén procedentes de Alemania y el IPC de este
pais es positivo, lo que podemos interpretar como que un incremento en el IPC alemdn, hace que
el turismo de este pais busque otros destinos que perciben como de menor calidad. Es de destacar
el valor alcanzado 22.82, de forma que la variacién en una del IPC alemén tiene, por término
medio, una gran repercusién sobre el mimero de turistas que eligen Jaén como destino turistico.

Por lo que respecta a las otras variables presentes en la relacién a largo plazo, cabe po-
ner de manifiesto la gran sensibilidad negativa existente entre el nimero de visitantes y los
precios relativos (PREL). Por tanto, el incremento en una unidad de los precios relativos tiene
una importante repercusién negativa sobre el nimero de turistas entrados (=-20), los cuales, en
esta circunstancia, prefieren otros destinos turisticos con una oferta similar a la de la provincia
de Jaén pero con unos precios inferiores.

Por lo que se refiere a la variable tipo de cambio relativo (TCE), su efecto directo o ne-
to, al igual que la variable PREL, presenta signo negativo; aunque, sin embargo, y a pesar de
ser mayor que la unidad, no alcanza valores tan elevados como en el caso de la variable ante-
riormente citada. Esto nos vuelve a indicar, una vez mads, que el turista alemadn, a la hora de
elegir la provincia de Jaén como destino turistico, tiene muy en cuenta el poder adquisitivo de
su moneda tanto en relacién con Jaén como con el resto de zonas turisticas que tienen una
oferta similar.

Por lo que respecta a la relacién dindmica, podemos observar como sélo dos de las va-
riables significativas en la relacién a largo plazo tienen presencia en la relacién a corto, concre-
tamente el niimero de visitantes y el IPC alemdn.

Se observa que, a corto plazo, lo que incide de manera fundamental y positiva en la
eleccion de Jaén como destino turistico es el nimero de visitantes alemanes entrados con ante-
rioridad y el nimero de visitantes extranjeros excluidos los alemanes entrados en el mismo mes
del afio anterior.
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Con relacién a la variable VISALE, formulada en términos de diferencias, digamos que
presenta un efecto directo positivo y menor que la unidad, lo que indica, naturalmente, su in-
fluencia menos que proporcional.

Por otra parte, considerando la variable VISALE retardada doce periodos, observamos
que se reproduce la situacién comentada en el parrafo anterior, con efecto directo igual a 0.34.

Por su parte, la variable TOTMEALE retardada doce perfodos que interpretdbamos co-
mo una variable que reflejaba un “efecto arrastre”, presenta también un efecto positivo y menor
que la unidad, siendo incluso inferior al estimado para los visitantes alemanes.

También podemos comprobar que en el corto plazo figura el IPC alemén, presentando
un efecto positivo mayor que en la relacién a largo plazo, lo cual nos indica que el turismo
alemdn es muy sensible a las variaciones de precios en su pafs.

El coeficiente del término de correccién del error, y como era de esperar, tiene signo nega-
tivo dado que su efecto debe ser contrario a la situacién respecto del equilibrio a largo plazo en el
periodo anterior. El valor obtenido (-1.33) puede interpretarse como el efecto de correccién, du-
rante un periodo, de la separacion en el periodo anterior de la relacién de equilibrio.

MODELO I1

El modelo que proponemos a continuacién es muy parecido al anterior. Sin embargo,
hemos eliminado de la relacién a largo plazo la variable PREL y hemos introducido como
variable explicativa de la renta el Producto Interior Bruto alemén, mientras que excluimos
como exdgena la variable D(IPCESP). Los resultados obtenidos con el test de cointegracién de
Johansen son los siguientes:

Tabla 5, Test de Cointegracién de Johansen

Asumimos la existencia de tendencia determinista en los datos.
Variables endégenas: VISALE, PIBALE, [PCALE, TCE
Variables exdgenas: VISALE(-12), TOTMEALE(-12)

Retardos: 3
Valoxes propios Ratio de Valor critico al Valor critico al ?gft;s]l:ég::; ;L
verosimilitud 5% 1% .
cointegracién

0.510207 85.26608 47.21 54.46 Ninguna **
0.191439 25.30913 29.68 35.65 Como maximo 1
0.053857 7.459157 15.41 20.04 Como méximo 2
0.032885 2.808759 3.76 6.65 Como méximo 3

(*) y (**) denota rechazo de la hipétesis al nivel de significacién del 5% y 1% respectivamente.
El test L.R. indica una relacién de cointegracién al nivel de significacién del 5%
Coeficientes de cointegracion normalizados

VISALE PIBALE IPCALE TCE C
1.000000 7.609083 -42.40395 1.777143 1743.937
(7.50554) (27.4028) (5.39732)

de manera que llegamos a la siguiente relacién de cointegracion:

VISALE =-7.61-PIBALE+42.40-TPCALE-1.78-TCE -1743.93
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Se observa inmediatamente que los coeficientes de las variables comunes a la relacién
de cointegracién del modelo I presentan los mismos signos y valores muy parecidos. La nove-
dad viene dada por el signo que toma el coeficiente de la variable PIBALE: negativo y superior
a la unidad, de manera que un aumento de la renta de los alemanes hace que éstos prefieran
otros destinos turisticos a la provincia de Jaén. Esto nos vuelve a confirmar lo indicado en el
modelo anterior sobre que a Jaén no llega el mejor tipo de turismo, sino unos visitantes alema-
nes de bajo poder adquisitivo y muy condicionados por los precios.

El siguiente paso es la estimacién del modelo de correccién del error en funcién de la
relacién de cointegracién obtenida, que exponemos en el siguiente cuadro:

Tabla 6

D(VISALE)=C(1) + C(2*D(VISALE(-1)) + C(3)*D(VISALE(-2)) +
C(4*D(VISALE(-3)) + C(5)*D(IPCALE(-2)) + C(6)*[VISALE (-1)+
+ T.60*PIBALE(-1) - 42.82*IPCALE(-1) + 1.77*TCE(-1)+
+1743)]+ C(7)*VISALE(-12) + C(8)*TOTMEALE(-12)
Coeficiente | Error Std. | Estadistico t Prob.
(1) -515.8753 74.66369 -6.909320 0.0000
C(2) 0.500602 0.119496 4.189295 0.0001
C(3) 0.259021 0.108116 2.395765 0.0190
C(4) 0.183498 0.090893 2.018829 0.0470
C(5) 163.6645 90.10680 1.816339 0.0733
C(6) -1.306320 0.149856 -8.718189 0.0000
C(7) 0.315624 0.092075 3.427906 0.0010
C(8) 0.110134 0.029384 3.748043 0.0003

R* 0.701840 | Estadfstico F 25.55665
R’ ajustado 0.674378 | Prob. Estadistico F  0.00000
Durbin-Watson ~ 2.090393

- Contraste de Autocorrelacién: el test de Breusch-Godfrey nos lleva a los siguien-
tes resultados:

Tabla 7. Test de Breusch-Godfrey

LM Valores criticos al 5%
LM1=0.479179 3.84
LM2=0.490451 5.99
L.M3=2.149705 7.81
L.M4=2.150096 9.49
LM12=18.55875 21.03

Por tanto, queda confirmada la ausencia de autocorrelacién en los residuos a un nivel
de significacién del 5%.

- Contraste de Heteroscedasticidad: el estadistico ARCH para el modelo que estamos
analizando toma el valor 0.25, mientras que el valor critico es 3.84. Esto nos permite no recha-
zar la hip6tesis nula de ausencia de heteroscedasticidad.

Por lo que se refiere al test de White, el niimero de regresores es 70, pues recordemos que
trabajamos con la versién con términos cruzados. El valor del estadistico es 72.36, el valor critico al
5% es 90.53 y, por lo tanto, no rechazamos la hipétesis nula de ausencia de heteroscedasticidad.
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- Contraste de Estabilidad Estructural: en primer lugar recogeremos graficamente las es-

timaciones recursivas de los coeficientes significativos del modelo. Como puede observarse
(grafico 5), ninguna de las variables parece haber experimentado cambios importantes en los

tltimos ocho anos.

Grifico 5. Coeficientes Recursivos
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En los grificos 6, 7 y 8 representamos la serie CUSUM, la serie CUSUMQ v los resi-
duos recursivos, respectivamente. A la vista de los mismos, podemos concluir que no existen
problemas de estabilidad estructural.

Grifico 6. CUSUM
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- Comentarios al modelo: vuelve a ponerse de manifiesto que a largo plazo existe una gran
sensibilidad por parte de los visitantes alemanes a variables tales como IPCALE (-42.4). El signo
de este parimetro coincide con el obtenido en el modelo anterior; pero, en este tltimo, el efecto
directo es todavia mds acusado, por lo que parece confirmarse la idea de que un aumento del IPC
alemédn incentiva a los turistas de esta nacionalidad a elegir Jaén como destino turistico.

También, en la relacién a largo plazo aparece la variable TCE con signo negativo y ma-
yor que la unidad (-1.77). Por lo tanto, un aumento del tipo de cambio relativo tiene una reper-
cusién negativa sobre el turismo aleméan hacia la provincia de Jaén.

Por lo que se refiere al Producto Interior Bruto, volver a incidir en el hecho de que a
mds renta los alemanes prefieren otros destinos turisticos.

Refiriéndonos ahora a la relacién a corto plazo, se observa que las estimaciones de los
coeficientes, son pricticamente iguales a las obtenidas en el modelo I. Por tanto, seran validos
para el modelo II los comentarios efectuados con anterioridad. Sin embargo, sf resulta destaca-
ble el hecho de que el Producto Interior Bruto aleman no resulte significativo en el corto plazo,
lo que podria indicar que, a la hora de elegir su destino vacacional, el turista alemdn tiene en
cuenta la renta disponible en un periodo amplio de tiempo, y no la que dispone en las fechas
cercanas al disfrute de sus vacaciones.

MODELOQ I1I

Cabe la posibilidad de estimar un modelo en el que incluyamos todas las variables utili-
zadas en los dos casos anteriores. El primer paso serd comprobar la existencia de una relacién
de cointegracion entre las variables: VISALE, PIBALE, IPCALE, PREL y TCE.

Los resultados obtenidos se recogen en el siguiente cuadro:

Tabla 8. Test de Cointegracién de Johansen

Asumimos la no existencia de tendencia determinista en los datos.
Variables endGgenas: VISALE, PIBALE, IPCALE, PREL, TCE
Variables exégenas: VISALE(-12), TOTMEALE(-12), D(IPCESP)

Retardos: 3
Valores propios Ratio de Valor critico | Valor critico Hlpotislgcsig:;‘: ;]e n"de
verosimilitud al 5% al 1% 5 oz
cointegracion

0.551644 100.1246 59.46 66.52 Ninguna **
0.203531 32.74249 39.80 45.58 Como méaximo 1
0.077742 13.62683 24.31 29.75 Como méximo 2
0.051920 6.828733 12.53 16.31 Como médximo 3
0.027590 2.350138 3.84 6.51 Como méximo 4

(*) y (¥*) denota rechazo de la hipdtesis al nivel de significacién del 5% y 1% respectivamente.
El test L.R. indica una relacioén de cointegracion al nivel de significacion del 5%
Coeficientes de cointegracion normalizados

VISALE PIBALE IPCALE PREL TCE
1.000000 6.386874 -53.32265 33.40683 4.015961
(6.97899) (33.40683) (22.4902) (5.09136)
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por lo que entre dichas variables existe una relacién de cointegracién, cuya expresién es la
siguiente:

VISALE=-6.38- PIBALE+53.32- IPCALE-33.40- PREL-4.015-TCE.

En ésta, se observa que todas las variables mantienen los mismos signos que en las rela-
ciones de cointegracién anteriores, mientras que los valores son similares a los obtenidos en los
casos precedentes. Por tanto, en cuanto al comportamiento de estas variables mantenemos los
mismos comentarios que ya hemos efectuado con anterioridad.

El modelo de correccién del error, al que hemos llegado una vez eliminadas las varia-
bles que no resultaron significativas, es el siguiente:

Tabla 9

D(VISALE)=C(1) + C(2)*D(VISALE(-1)) +
+C(3)*D(VISALE(-2)) + C(4)*D(VISALE(-3)) +
+C(5)*D(IPCALE(-2)) + C(6)*[ VISALE(-1) + 6.38*PIBALE(-1) -
-53.32*IPCALE(-1) +33.40*PREL(-1) + 4.01*TCE(-1)] +
+C(7)*VISALE(-12) + C(8)*TOTMEALE(-12)

Coeficiente | Error Std. | Estadistico t Prob.
C(h 43.67404 85.56472 0.510421 0.6112
C(2) 0.489151 0.121531 4.024896 0.0001
C(3) 0.239308 0.109086 2.193743 0.0313
C4) 0.161902 0.091320 1.772898 0.0803
C(5) 157.8864 91.61476 1.723373 0.0889
c(6) -1.282463 0.151888 -8.443476 0.0000
C(7) 0.332106 0.093208 3.563051 0.0006
C(8) 0.101822 0.029546 3.446230 0.0009
R’ 0.692332 | Estadistico F 2443131
R’ ajustado 0.663994 | Prob. Estadistico F  0.00000
Durbin-Watson  2.051869

- Contraste de Autocorrelacién: el test de Breusch-Godfrey nos lleva a los siguien-
tes resultados:

Tabla 10. Test de Breusch-Godfrey

LM Valores criticos al 5%
LM1=0.179120 3.84
LM2=0.245771 5.99
LM3=2.732069 7.81
LM4=2.738917 9.49
LM12=18.15848 21.03

por lo que queda confirmada la ausencia de autocorrelacién en los residuos a un nivel de signi-
ficacién del 5%.

- Contraste de Heteroscedasticidad: el estadistico ARCH toma el valor 0.099, mientras que el
valor critico es 3.84. Esto nos hace no rechazar la hipétesis nula de ausencia de heteroscedasticidad.
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Respecto al test de White, en este caso hemos tenido que utilizar la versioén sin el pro-
ducto cruzado de términos, pues el nimero de datos es insuficiente. El mimero de regresores es
24, el valor del estadistico es 25.37, mientras que el valor critico de la y, al 5% es 36.42. Por

lo tanto, no podemos rechazar la hipétesis nula de ausencia de heteroscedasticidad.

- Contraste de Estabilidad Estructural: el grifico 9 recoge la representacién de las estima-
ciones recursivas de los coeficientes significativos del modelo. Como puede observarse, ninguna
de las variables parece haber experimentado cambios importantes en los tltimos ocho afios.

Grafico 9. Coeficientes Recursivos
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En los grificos 10, 11 y 12 recogemos la serie CUSUM, la serie CUSUMQ y los residuos
recursivos, respectivamente. Como se puede comprobar, estos grificos son muy parecidos a los
obtenidos en los modelos I y II, de manera que llegamos a las mismas conclusiones anteriores.

Grifico 10. CUSUM
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-Comentarios al modelo: en lo referente al corto plazo, destacamos de nuevo el efecto
positivo y menos que proporcional que tienen las series en diferencias correspondientes a los
visitantes alemanes para diversos retardos. Podemos observar que los efectos directos de las
mismas disminuyen conforme el retardo es mayor. También, es posible comprobar la influen-
cia que tiene el nimero de visitantes alemanes en el mismo periodo del afio anterior. A la hora
de elegir Jaén como destino turistico, parece influir bien donde pasaron sus vacaciones el afio
anterior bien el conocimiento de la oferta turistica de la provincia de Jaén a través de otros
visitantes. Sin embargo, no debemos perder de vista que los efectos directos de esta variable
son reducidos y que, por tanto, ha de producirse una gran variacion en ellas para que incidan
significativamente en la llegada de turistas alemanes a la provincia de Jaén.

Por el contrario, el efecto directo correspondiente al IPC alemdn es muy elevado
(157.88), de forma que una variacién unitaria en esta variable tiene una enorme repercusion
sobre el niimero de turistas alemanes que eligen Jaén como destino turistico.

4. CONCLUSIONES

Del andlisis de los modelos estimados, deducimos la gran sensibilidad mostrada por los
turistas alemanes respecto de las variables econémicas, ya que éstas presentan un elevado efec-
to directo sobre la demanda turistica procedente de dicho pais, de manera que el turismo ale-
man que llega a la provincia de Jaén es muy sensible a la situacién econémica, tanto de su pais
de origen como de los paifses y zonas turisticas que ofrecen un turismo alternativo.

Ello nos puede llevar a considerar que el turismo aleman que elige Jaén para pasar sus
vacaciones es de bajo poder adquisitivo, con lo que Jaén se convierte en un destino ficilmente
sustituible por otros. Desde luego no es éste el mejor tipo de turismo, ya que se produce una
utilizacién intensiva de los recursos pero la rentabilidad es reducida.

Por otra parte, también es de destacar el bajo efecto directo que presentan las variables
representativas de la demanda en perfodos anteriores, lo cual podria indicar una escasa fideli-
dad de los anteriores visitantes o que la promocién efectuada por éstos tiene poca influencia.

Lo dicho hasta ahora parece indicar que el turista aleman percibe a Jaén como una zona
de mercancia caracterizada por ser facilmente sustituible (bien cuando el nivel de precios es
desfavorable, o bien cuando el nivel de renta les permite disfrutar sus vacaciones en lugares
que €l percibe como de mayor calidad), con baja conciencia de beneficio y muy influenciable
por la situacién econémica. Todo lo contrario ocurriria si Jaén fuese considerada como una
zona de status. El paso de una situacién a otra se conseguirfa explotando los atributos tinicos
que posee la provincia de Jaén, mediante la creacién de productos turisticos atractivos, de ma-
nera que la actual demanda accidental se convierta en una demanda intencional.

Por lo tanto, en funcién de lo anterior y de los resultados obtenidos en otras investiga-
ciones (Mufioz Vazquez y Grande Torraleja, 1999, 2001) podemos afirmar que si queremos
que Jaén no sea un destino facilmente sustituible cuando la situacién econémica es favorable,
es preciso abandonar aquellas estrategias competitivas basadas en precios, para involucrarse en
una estrategia empresarial que permita, por un lado, la diferenciacion de las empresas turisticas
jiennenses a través de una mejora continua de la calidad de la oferta y, por otro, la diversifica-
cién de los productos turisticos ofertados y los mercados en los que actualmente compite.
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Consideramos que los resultados obtenidos, junto con el anélisis de las caracteristicas de

la demanda (concentracién temporal y espacial, tipo de alojamiento utilizado, medio de trans-
porte utilizado, etc.) y de la oferta turfstica (categoria de los establecimientos, grado de ocupa-
cién, duracion media de las estancias, etc.), nos van a proporcionar una informacién de primera
magnitud a la hora de desarrollar actuaciones estratégicas', por parte de las empresas turfsti-
cas de la provincia, que permitan mejorar su posicién competitiva en el mercado en el que
compiten o desean competir.

NOTAS

(1)
(2)
(3
(C)]
(5)
(6)
(M
(8)
9
(10)
(1n
(12)
(13)

(14
(15)

(16)
17)

Otero, J.M. (1993): Econometria: series temporales y prediccién. Editorial AC. p. 323.

Circulo de Estudios Econémicos de las Islas Baleares (1990): Modelos Multivariantes y Univariantes de compor-
tamiento y previsién de la demanda turistica para las Islas Baleares. Circulo de Estudios Econémicos de las Islas
Baleares. p. 13.

Espasa, A. (1990): Un andlisis econométrico de los ingresos por turismo en la economia espafiola. Documento de
Trabajo 9002, Servicio de Estudios del Banco de Espafia.

Esteban Talaya (1987): Andlisis de la Demanda. Aplicacién a la actividad turistica de las técnicas de prediccion.
Tesis Doctoral. Universidad Complutense. Madrid.

Witt, S. (1980): An abstract mode — abstract (destination) node model of foreign holiday demand. Applied Eco-
nomics, 12. pp. 123-131

Witt, S. y Martin, C. (1987): Econometric models for forecasting international tourism demand. Journal of Travel
Research, Vol. 25, n°3, pp. 23-30.

Smith, A.B. y Toms, J.N. (1967): Factors Affecting Demand for International Travel to and from Australia.
Ocasional Papers 11, Bureau of Transport Economics, Canberra.

Witt, S. (1980): An abstract mode — abstract (destination) node model of foreign holiday demand. Applied Eco-
nomics, 12. pp. 123-131.

Witt, S. (1990): Cash flow forecasting in the international tourism industry, en Advances in Financial Planning an
Forecasting, Vol IV. pp. 229-244,

Llegamos a esta conclusién a partir del test de Kruskal-Wallis.

Llegamos a esta conclusién a partir del test de Daniel.

Llegamos a esta conclusion a partir del test de Dickey-Fuller.

Hendry, D. (1986): Empirical modelling in dynamic econometrics: the new-construction sector. Applied Mathe-
matics and Computation, n°20, pp. 201-236.

Dentro de la modelizacion dindmica es posible introducir variables exdgenas, siempre y cuando sean estacionarias.
Por VISALE(-12) denotamos a la variable VISALE retardada doce periodos. Lo mismo ocurre con la variable
TOTMEALE. Por su parte D(IPCESP) denota la variable IPCESP diferenciada un perfodo.

Entre paréntesis los errores estindar.

El estudio de estas actuaciones estratégicas se ha iniciado en la comunicacion titulada “Estrategias competitivas
para las empresas turisticas” presentada al 11l Congreso Andaluz de Turismo, celebrado en Torremolinos (Mdla-
ga) en Noviembre de 1999 y se pretende continuar con otros trabajos que estdn en curso de elaboracidén.
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